
1. 概述 

本节以 SPSS 软件演示 Logistic 回归模型的应用。二元 Logistic 回归模型使

用大学生就业去向数据，文件为“graduate.sav”。多元 Logistic 回归模型使用工

业用地更新数据，文件为“manufacture.sav”。除了 SPSS 的 sav 文件外，附件中

还提供了相应的 csv 文件。 

2. 二元 Logistic 回归 

在 SPSS 中打开“graduate.sav”，如下所示。 

 

在菜单栏中选择“Analyze – Regression – Binary Logistic”，进入二元 Logistic

回归模型对话框。在“Dependent”中选择“Stay”，作为模型因变量，在“Covariates”

中选入“Gender”、“Record”、“Region”，作为模型的自变量，如下图所示。 

 



此时，“Covariates”中的三个变量均被默认视为连续变量。“Gender”和“Record”

本身是二分类变量，这样是可以的，而“Region”是无序多分类变量，它的 4 个

水平之间没有连续的数值关系，因此必须设置虚拟变量。SPSS 的 Logistic 回归

模型可以方便地处理分类自变量，我们在上面的对话框中单击“Categorical”，在

弹出的分类变量对话框中将“Region”从左侧的“Covariates”选入右侧的

“Categorical Covariates”，将其声明为分类变量。同时，注意到最下方的“Reference 

Category:”中，“Last”处于被选中的状态，表明，Region的最后一个水平（Region=4，

中部）被设置为参照水平。 

 

在模型估计完成后，SPSS

可以利用模型结果对数据集中

的样本进行预测，并保存结果。

点击“Continue”回到主对话框，

点击“Save”进入保存对话框，

在“ Predicted Value ”中勾选

“Probabilities”，保存概率预测

结 果 。 如 果 勾 选 “ Group 

membership”，则还将保存分类

预测结果。 

 

 

 



点击“Continue”回到主对话框，再点击“OK”运行分析。首先汇报的是数

据汇总情况，本案例中共有 30 个样本，没有缺失样本，也没有样本被排除于分

析之外。 

 

下面的因变量编码表提示了因变量的编码方式：Stay 的 2 个水平中，“否”

为 0，“是”为 1。在结果解读时，应注意模型预测的是 Stay=1 的概率。 

 

下面的分类变量编码表提示了我们之前设置的分类自变量 Region 的编码方

式。 

 

接下来，结果窗口将呈现两个“Block”，对应于模型估计的两个阶段：SPSS

将首先估计一个仅有常数项、没有其他自变量的模型，称为零模型，其结果显示

在“Block 0: Beginning Block”之中；然后，SPSS 将把我们指定的 3 个自变量纳

入模型中，再进行估计，结果显示在“Block 1: Method=Enter”之中。这里的“Method”

是自变量纳入的方式，“Enter”表示强制纳入，此外还有一系列逐步纳入、逐步

剔除的自变量筛选模型。 

由于“Block0”和“Block1”中结果的形式相近，这里我们仅介绍“Block1”

的结果，即模型的最终结果。 



首先，SPSS 汇报了模型系数的联合显著性，如下图所示。“Omnibus tests”

将比较本模型和上一次估计的模型，检验两者的拟合优度是否存在显著差异。由

于本模型中不涉及自变量筛选，因此上一步、上一个 Block、上一个模型都是一

样的。“Chi-square”是前后两个模型在拟合优度上的差异，基于对数似然值计算；

“df”是自由度，反映了前后两个模型在自变量数量的差异，这里为 5，包括

“Gender”、“Record”，以及“Region”的 3 个虚拟变量；“Sig”是检验结果，0.097

小于 0.1，表明当前模型在 10%的水平下显著优于之前估计的零模型。 

 

下面，SPSS 汇报了当前模型的“-2 倍对数似然值”以及 2 个 r2 指标。SPSS

并不汇报 McFadden r2，该指标需要根据对数似然值自行计算。 

 

接下来，SPSS 汇报了分类的实际值与预测值交叉表，行为实际分类，列为

预测分类。模型的总体分类准确率为 76.7%。 

 

下面，SPSS 汇报了参数估计的结果。 



 

最后，回到数据视图中，可以看到在最右侧出现了新的一列“PRE_1”，这就

是我们保存的“Stay=1”的概率预测结果。例如，对于第一个样本，一个成绩较

好、户籍地位于东北的女生，预测其留在苏州的概率为 0.44925。 

 

3. 多元 Logistic 回归 

在 SPSS 中打开“manufacture.sav”，如下所示。 

 

在菜单栏中选择“Analyze – Regression – Multinomial Logistic”，进入多元

Logistic 回归模型对话框。在“Dependent”中选择“更新后的使用功能 [NF]”，

作为模型因变量，注意到此时在“Dependent”框中显示的是“NF(Last)”，“Last”

表示该变量的最后一个水平（NF=4，生产物流）被自动设置为参照水平，我们可

以通过“Reference Category”设置不同的因变量参照水平。然后，将“区位 [Loc]”、



“道路条件 [Road]”、“单位性质 [SO]”这三个变量选入“Factor(s)”中，作为分

类自变量，SPSS 将自动将它们设置虚拟变量；同时，将“用地面积 [LA]”、“建

筑面积 [FA]”、“用地不规则系数 [IC]”、“到 3 个中心的最近距离 [Dist]”这四

个变量选入“Covariate(s)”中，作为连续自变量，如下图所示。 

 

本模型中，我们使用了筛选自变量的逐步回归技术。设置方式如下：点击

“Model”，在弹出的模型设定对话框中，将“Specify Model”的选中项由“Main 

effects”改为“Custom/Stepwise”；然后，将左侧“Factors & Covariates”中的全

部自变量选入右下方的“Stepwise Terms”中，由模型进行筛选。需要注意的是，

“Stepwise Terms”左侧的“Build Terms”下拉列表中默认选中“Interaction”，我

们需要首先将其改选为“Main effects”，即使用各自变量的主效应（而非彼此的

交互效应），然后再将自变量选入逐步回归项中。此外，下方的“Stepwise Method”

可用于选择具体的逐步回归方法，这里使用默认的“Forward entry”即可。如果

希望有一些自变量不受逐步回归的影响，而强制纳入模型，则可以将其选入右上

方的“Forced Entry Terms”中。 



 

点击“Continue”回到主对话框，然后点击“Statistics”进入统计量对话框，

在“Model”中选中“Classification table”，要求 SPSS 报告分类交叉表。 



 

点击“Continue”回到主对话框，然后点击“Save”进入保存对话框，在“Saved 

variables”中勾选“Estimated response probabilities”，保存分类预测概率。 

 

 



点击“Continue”回到主对话框，点击“OK”运行模型。在 SPSS 的结果窗

口中，首先汇报的是样本汇总情况，包括因变量和三个分类自变量的水平设定，

每个水平的样本量和占比。 

 

然后，SPSS 报告了逐步回归法筛选自变量的过程。“Model0”是只有常数项

（Intercept）的零模型，SPSS 将一步一步地纳入自变量，每次纳入时计算此时模

型的“-2 倍对数似然值”，该值的下降意味模型拟合优度的提高。每纳入一个自

变量，SPSS 将比较当前模型与未纳入该自变量的上一个模型的拟合优度差异，

反映在表中的“Chi-Square”统计量上，该统计量就是两个模型在“-2 倍对数似

然值”的差。基于该统计量，SPSS 将检验两个模型的差异是否具有显著意义，

如果差异显著，则说明新纳入的自变量能够显著地改善模型。从表中可以看到，

SPSS 最终纳入了 5 个自变量。 



 

上面报告的每一步模型的改善，接下来，SPSS 又报告了最终模型相比于只

有常数项的零模型的改善。从表中可以看到，最终模型的“-2 倍对数似然值”下

降了 94.174，在 1%的水平下显著。 

 

然后，SPSS 报告了 3 个 r2 指标，包括了在二元 Logistic 回归中未报告的

McFadden r2，这些指标都是基于对数似然值计算的。 

 

接下来，SPSS 通过似然比检验再一次确认所纳入的各个自变量是否具有显

著意义。该检验的原理是，对于任何一个自变量，从最终的完整模型中将该自变

量剔除，此时模型的拟合优度将下降，反映为“-2 倍对数似然值”的上升，SPSS

将检验该变化是否具有统计显著意义。可以看到，下表中的 5 个变量均至少在 5%

的水平下显著，表明任何一个变量的剔除都会使模型的拟合优度显著降低。 



 

接下来，SPSS 报告的是最重要的参数估计结果。 

 

然后，SPSS 报告了各样本实际类别和预测类别的交叉表，如下所示。表中



的各行代表分类的实际结果，各列代表预测结果。可以看到，本模型的平均分类

准确率为 64.6%；对更新为创意产业园的预测最差，准确率为 53.8%；对更新为

生产物流的预测最佳，准确率为 70.3%。 

最后，我们回到数据视图。可以看到，SPSS 已经计算了每个样本更新为 4

种用地类型的概率值，分别保存在“EST1_1”、“EST2_1”、“EST3_1”、“EST4_1”

之中。例如，样本 1 更新为创意产业园、商务办公、商业服务、生产物流的概率

预测值分别为 0.00、0.05、0.48、0.47。 

 


